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Datele sunt precum vremea: le vezi, le simfi,
dar nu stii daca te vor ajuta in timpul urmator!

Totul este sub falsul control
doar atunci cand mergi suficient de incet.

Cheia succesului este sa faci in fiecare zi
cel putin ceva ce este pentru prima data!

Critica dispare doar atunci cand te aventurezi
n marele neant al actiunii de a nu face nimic!

Gandirea trebuie sd fie mereu in antiteza cu durata vietii:
gandeste mult, caci de trdit oricum vei trai putin.
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